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Modut Il - gtéwny cel

@ Giéwnym celem modutu drugiego byto zbadanie mozliwo$ci
i opracowanie metodologii szacowania podstawowych wska-
znikdw z zakresu rynku pracy (stopa bezrobocia, wskaznik
zatrudnienia, liczba bezrobotnych, liczba pracujacych, liczba
biernych oraz aktywnych zawodowo) na podregiony NTS 3 z uzy-
ciem metod statystyki matych obszaréw (SMO) i przy wyko-
rzystaniu dostepnych danych administracyjnych oraz wynikéw
badanh reprezentacyjnych.
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Modut Il - | etap prac

W pierwszym etapie drugiego modutu stworzono raport po-
$redni, ktéry obejmowat nastepujace dziatania:

@ kwerende zastosowan metodologii estymacji posredniej w ob-
szarze rynku pracy,

@ rozpoznanie potencjalnych zrédet zmiennych pomocniczych mo-
zliwych do wykorzystania podczas procesu estymacji wybranych
charakterystyk rynku pracy,

@ wybodr estymatordéw posrednich, ktére zostang uzyte w procesie
estymacji,

@ przeprowadzenie estymacji wybranych wskaznikéw z obszaru
rynku pracy w ujeciu rocznym w latach 2010-2015 w wybranych
przekrojach,

@ przeprowadzenie statystycznej oceny jakosci uzyskanych wyni-
kéw estymacji.
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Modut Il - Il etap prac

W drugim etapie drugiego modutu stworzono raport koncowy,
w ktérym:
@ zbadano mozliwosci estymacji wybranych wskaznikéw rynku pra-
cy wraz z ich statystyczng ocena, w ujeciu kwartalnym w latach
2010-2015,

@ dokonano oceny mozliwosci wtaczenia wynikéw badania do staty-
styki publicznej w ramach programu badan statystycznych re-
alizowanego przez GUS,

@ opracowano wytyczne, wnioski i rekomendacje z zakresu stoso-
wania estymacji posredniej dla wskaznikéw zwigzanych z ryn-
kiem pracy na poziomie NTS 3 i dodatkowych przekrojach
w kontekscie przysztego cyklicznego wykorzystania rozpatrywa-
nej metodologii.
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Modut Il - szacowane parametry

@ liczba pracujacych, liczba bezrobotnych, liczba biernych zawo-
dowo, liczba aktywnych zawodowo, wskaznik zatrudnienia oraz
stopa bezrobocia ogdtem (w ujeciu rocznym i kwartalnym),

@ liczba pracujacych, liczba bezrobotnych, liczba biernych zawo-
dowo, liczba aktywnych zawodowo, wskaznik zatrudnienia oraz
stopa bezrobocia (w ujeciu rocznym) w domenach:

o pte¢ (mezczyzni, kobiety),
e miejsce zamieszkania (miasto, wie$),
o grupy wieku (15-24, 25-54, 55-64, 20-64).
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Podejscie kalibracyjne w ujeciu teoretycznym

@ Zatézmy, ze z populacji U pobieramy n elementowa prébe s
zgodnie z okreSlonym planem jej losowania. Zaktadamy, ze
di = Wik k=1,..., N jest odpowiedniag waga, gdzie 74 oznacza
prawdopodobienstwo inkluzji pierwszego rzedu.

o Zdarza sie jednak, ze wagi dix wynikajace z planu losowania
préby nie odtwarzajg znanych wartosci globalnych w odniesieniu
do niektérych kluczowych zmiennych.

@ Wartosci globalne takich zmiennych sa znane zazwyczaj ze spi-
sow powszechnych czy rejestréw administracyjnych.
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Podejscie kalibracyjne w ujeciu teoretycznym

@ Przyjmujac, ze:

D xie= (Zxkl,...,zx“)T (1)

keU keU keU

stanowi wektor wartosci globalnych wszystkich zmiennych po-
mocniczych oznacza to, ze co najmniej dla jednej zmiennej

j=1,...,J nie jest spetniony ponizszy warunek:
> dixig =Y _ i, (2)
kes keU

gdzie x,; oznacza wartos¢ j—tej zmiennej pomocniczej dla k-
tej jednostki badania oraz ), Xxi; jest wartoscia globalng tej
zmiennej.
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Podejscie kalibracyjne w ujeciu teoretycznym

o Zatézmy w dalszym ciagu, ze d = (di, ..., d,) " jest wektorem

wag wynikajacym z planu losowania préby, aw = (wy, ..

-y Whn

)T

poszukiwanym wektorem koncowych wag kalibracyjnych.

o Wagi wy s3 rozwigzaniem zadania optymalizacyjnego:

o (W1) minimalizacja funkcji odlegtosci:
D(d,w) = deG(Wk> — min
7 kEs Tk di 7

o (W2) réwnania kalibracyjne:

S = 3w

kes kelU

o (WS3) warunki ograniczajace:

L< ™ <U, gdze: 0<L<1<U, k=1,...
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)
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Podejscie kalibracyjne w ujeciu teoretycznym

@ Przy wyborze funkcji G(-) w procesie wyznaczania wag kalibra-
cyjnych wy istnieje pewna dowolnoé¢. Funkcja G(-) powinna
jednak spetniaé pewne wiasnosci matematyczne, do ktérych
nalezy zaliczy¢: G(-) jest Scile wypukta i dwukrotnie réznicz-
kowalna, G(-) >0, G(1) =0, G (1) =0oraz G’ (1) = 1.

@ Do wyznaczania wag kalibracyjnych wy szczegélnie przydatna
jest znajomos$¢ funkcji F(-) odwrotnej do pierwszej pochodne;j
funkcji G(-) tj.:

/

F()=671(), (6)

przy czym F(0) = 1. Jest to tzw. funkcja kalibracyjna (ang.
calibration function).
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Podejscie kalibracyjne w ujeciu teoretycznym

@ Ostatecznie wagi kalibracyjne mozna przedstawi¢ w nastepuja-
cej postaci:

Wi = diF (quxf X) = diegi, (7)

gdzie gx = F(qukT/\) to tzw. mnozniki wagowe (kalibracyjne).
Do wyznaczenia wag kalibracyjnych (7) w dalszym ciagu nie-
zbedna jest znajomos$¢ wektora mnoznikéw Lagrange'a A, ktéry
mozna znalez¢ rozwiazujac odpowiednie réwnanie kalibracyjne

— por. (4):
Z dkF(quZ-A) XKk = Z Xk (8)
kes keU
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Wybrane postacie funkcji G(-)

L.p. G(x) F (u) Ograniczenia
(x—1)?
1 — x€R 14+u u€eR Brak
2 xIn(x) — x+ 1, x€RT e, ueER Brak
—x+1, x=0
—L U-— LWU—1)+UQ—1L)M
[(xf DI "= 4 (U-xn Al xequ | twmbhrva-ner
1-L U-— (U—1)+ (1 —L)eA

3 [(U 01 v-
— nU

{(U—L)ln Llj*

L
]A*l, x<L
1

gdzie u € R oraz

U-1tL
A= — -
w-1na-1u

0<L<1l<U

1 X 1
4 —/ sinh [a (t——)} dt, a >0
2a J1 t

arsinh (2au) +

arsinh? (2au) + 4a?

2a

, uER
0<L<1<U

—1)2
G cer

l1+wu ve[l—1,U-1]
Lu=L—1
U uvu=U-1

x € [L, U] oraz
0<L<1<U
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Jedno- i dwukrokowa kalibracja

o W dalszym ciagu zatézmy, ze r oznacza zbiér respondentéw tj.
jednostek, ktére wziety udziat w badaniu. Oznacza to, ze r C s.
@ Zatézmy ponadto, ze m oznacza liczebno$¢ zbioru responden-

téw.

@ Podejscie kalibracyjne mozna w takim przypadku opisa¢ jako:

o (W1') minimalizacja funkcji odlegtosci:
di (Wk> .
D(d,w) = — G| — | = min,
(d.w) % gk \ dk
o (W2') réwnania kalibracyjne:
D Wk =) X
ker keU

o (W3') warunki ograniczajace:

Lg%gu, gdzie: 0<L<1<U, k=1,.

I0O% @ GUS
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Jedno- i dwukrokowa kalibracja

@ Oznaczmy przez x) wektor, dla ktérego wektor wartoéci glo-
balnych >, x} jest znany (na przyktad ze spisu badz rejestru
administracyjnego) i dla kazdej jednostki k € rwartosci wektora
X}, s réwniez znane.

@ Zatézmy ponadto, ze x; oznacza wektor, w ktérym dla kazdego
k € s wektor wartosci x}, jest znany, podczas gdy wektor warto-
Sci globalnych )~ x}, pozostaje nieznany. Oznacza to zatem,
ze dla k € r wektor wartoéci x;, jest réwniez znany.

@ Sarndal i Lundstrom (2005) okreslaja wektor x} mianem , ksie-
zycowego” (ang. moon vector), a wektor x} jako , gwiezdny”
(ang. star vector).
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Podejscie jednokrokowe

@ Wektor zmiennych pomocniczych x, mozna przedstawi¢ w na-
stepujacy sposéb:

Xj = <;‘kk> (12)

@ Wektor wartosci globalnych X mozna zapisa¢ jako:

x- (%) (13)

gdzie X* =3, yXii X° = > kes diXy.
e Réwnanie kalibracyjne (10) przyjmuje w takiej sytuacji postac:

(EkeerX2> _ < > keUXk ) _ (14)

Zker kai ZkES dkxi
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Podejscie dwukrokowe

e W dwukrokowej procedurze wyznaczania wag kalibracyjnych
kalibracje przeprowadza sie z poziomu zbioru respondentéw r
na poziom préby s wykorzystujac wartosci wektora x; celem
uzyskania wag posrednich.

o Nastepnie wagi posrednie wykorzystywane s3 jako wagi wej-
$ciowe w drugim kroku kalibracji z poziomu zbioru responden-
téw r na poziom populacji U z wykorzystaniem wektoréw xj
i X}

o Nalezy tutaj rozrézni¢ dwa przypadki okre$lane mianem dwu-
krokowego podejscia kalibracyjnego typu A i B.
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Podejscie dwukrokowe typu A

o W pierwszym kroku wykorzystujemy wagi dyx = ﬂik jako wagi
wejSciowe i kalibrujemy je celem uzyskania wag posrednich wy,
tak aby spetnione byto nastepujace réwnanie:

Z WiXp = Z dixp. (15)
ker

e W drugim kroku wykorzystujemy posrednie wagi w}, jako wagi
wejéciowe w procesie kalibracji i znajdujemy koncowe wagi ka-
libracyjne wy kalibrujac ze zbioru respondentéw r na poziom
populacji U tj., tak aby spetnione byto réwnanie kalibracyjne:

Z Wi Xk = X, (16)

ker

X} X*
gd2|exk_< k>orazX:<Xo>_
]OO% . GUS stat.gov.pl



Podejscie dwukrokowe typu B

o W dwukrokowej procedurze kalibracyjnej typu B, pierwszy krok
jest doktadnie taki sam jak w dwukrokowej procedurze typu A.
@ Roéwniez drugi krok w podejsciu kalibracyjnym typu B jest bar-
dzo zblizony do drugiego kroku w podejsciu kalibracyjnym typu

*
A z tym wyjatkiem tego, ze wektory x, = (:é‘) oraz X =
k

XO
o Wyniki uzyskane w podejsciu jednokrokowym, dwukrokowym
typu A oraz dwukrokowym typu B prowadza zazwyczaj do od-
miennych zestawéw wag kalibracyjnych.

X*
<A > s zastepowane przez x, = x; i X = X*.
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Kalibracja wag w BAEL

@ Obliczenie tzw. wspétczynnikéw realizacji R wedtug wzoru:
R= (K- N)/K, (17)

gdzie K jest oszacowaniem (wedfug wag pierwotnych) liczby mieszkan kwalifi-
kujacych sie do badania, za§ N oszacowaniem liczby mieszkarn kwalifikujacych
sie do badania, lecz nie dajacych sie¢ zbadaé z jakiegokolwiek powodu. Wspédt-
czynniki realizacji wyznacza sie dla kazdego z 16 wojewddztw w szesciu grupach
wyréznionych ze wzgledu na klase miejscowosci.

@ Obliczenie wag wtérnych, w drodze dzielenia wag pierwotnych przez R, przy czym
wspoétfczynnik R bierze sie w zaleznosci od wojewddztwa i klasy miejscowosci,
w ktérej znajduje sie dane mieszkanie.

© Wyznaczenie wag finalnych dla danych ludnoéciowych. Wyliczenia te przepro-
wadza sie¢ tak, aby dostosowaé wyniki BAEL do biezacych szacunkéw demogra-
ficznych. Dokonuje sie tego przez wyliczenie tzw. modyfikatoréw, ktére oblicza
sie osobno dla kazdej z 48 kategorii zdefiniowanych przez miejsce zamieszkania
(miasto/wie$) x pte¢ x 12 grup wieku (15-17, 18-19, 20-24, 25-29, 30-34,
35-39, 40-44, 45-49, 50-54, 55-59, 60-64, 65+ ), w drodze dzielenia liczby oséb
w danej kategorii wedtug skorygowanych szacunkéw demograficznych przez liczbe
0s6b w tejze kategorii wyliczong z danych BAEL przy zastosowaniu wag wtérnych
z etapu drugiego. Wagi finalne otrzymuje sie w wyniku mnozenia wag wtérnych
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Kalibracja wag w BAEL - podregiony

@ Zastosowano cztery funkcje odlegtosci (linear, raking, logit,
sinh) oraz trzy metody ich wyznaczania (jednokrokowe, dwu-
krokowe typu A oraz dwukrokowe typu B) w potaczeniu z dwoma
zestawami (,, gwiezdnych”) zmiennych pomocniczych xj.

o Zestaw 1. (48 wariantéw): pte¢ (2 warianty: mezczyzna, ko-
bieta) X miejsce zamieszkania (2 warianty: miasto, wie§) X
grupy wieku (12 wariantéw: 15-17, 18-19, 20-24, 25-29, 30—
34, 35-39, 40-44, 45-49, 50-54, 55-59, 60-64, 65+ ),

o Zestaw 2. (121 wariantéw): Zestaw 1. (48) + podregiony
(73).

o Jako , ksiezycowy” wektor zmiennych pomocniczych przyjeto
zmienne pomocnicze okreslajace przynalezno$¢ badanego miesz-
kania do klasy miejscowoséci w danym wojewddztwie (16 woje-
wédztw x 6 klas miejscowosci).
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Kalibracja wag w BAEL - podregiony

Podejscie: jednokrokowe

Podejscie: dwukrokowe A

Podejscie: dwukrokowe B
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Rys. 1: Poréwnanie rozktadéw mnoznikéw kalibracyjnych (gk) w zastosowanych
podejsciach kalibracyjnych (lata 2010-2015)
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Mnozniki kalibracyjne (gx)

Punkeja © \iy Q1 Q2 Q3 Max Mean  Sd
kalibracyjne  odleglosei
Zestaw: 1
jednokrokowe i 048 132 155 178 297 157 031
jednokrokowe  logit 071 132 154 177 309 157 031
jednokrokawe  raking 073 132 154 177 315 157 031
jednokrokowe  sinh 060 132 156 178 282 157 031
dwukrokowe A line 063 132 151 176 350 157 031
dwukrokowe A logit 078 132 153 176 360 157 031
dwukrokowe A raking 079 132 153 176 362 157 031
dwukrokowe A sinh 0.8 132 153 176 350 157 031
dwukrokowe I3 lincar 113 131 152 175 321 157 029
dwukrokowe 13 logit 113 131 152 175 324 157 029
dwukrokowe I3 raking 113 131 152 175 324 157 029
dwukrokowe 13 sinh 113 L3 152 175 3240 15T 029
Zestaw: 2
jednokrokowe  lincar 003 130 156 181 417 158 040
jednokrokowe  logit 049 120 151 183 446 158 040
jednokrokawe  raking 053 120 153 182 476 158 040
jednokrokowe  sinh 046 120 158 186 360 158 040
dwukrokowe A i 009 130 155 181 428 158 040
dwukrokowe A logit 050 120 153 183 466 158 040
dwukrokowe A raking 052 120 153 182 476 158 040
dwukrokowe A sinh 070 127 153 181 422 158 040
dwukrokowe I3 lincar 067 131 155 181 413 158 037
dwukrokowe I3 logit 076 131 151 180 439 158 037
dwukrokowe 13 077 131 153 180 445 158 037
dwukrokowe 13 081 130 151 181 4038 158 037
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Poréwnanie wag
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Rys. 2: Poréwnanie wag pierwotnych, finalnych i kalibracyjnych

]OO% . GUS stat.gov.pl



Poréwnanie oszacowan
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Rys. 3: Poréwnanie oszacowan dla pracujacych, bezrobotnych i biernych dla
wag w BAEL i kalibracyjnych (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh)

I0O% @ GUS

stat.gov.pl



Precyzja oszacowan
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Rys. 4: Poréwnanie precyzji oszacowan dla pracujacych, bezrobotnych i biernych
dla wag w BAEL i kalibracyjnych (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh)
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Modele klasy SMO

@ Na potrzeby estymacji posredniej rozwazanych w projekcie cha-
rakterystyk rynku pracy wykorzystano trzy modele klasy SMO
(wielomianowe modele mieszane).

@ Model 1 — dla kazdego okresu budowany byt oddzielny model.
Model ten zostat szczegdtowo opisany w pracy Molina i in.
(2007).

@ Model 2 - jeden model budowany byt dla catego okresu. Model
ten zostat kompleksowo opisany w pracy Lépez-Vizcaino i in.
(2013).

@ Model 3 —jeden model budowany byt dla catego okresu z uwzgle-
dnieniem autokorelacji w czasie. Model ten zostat opisany
w pracy Lépez-Vizcaino i in. (2015).
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Wykorzystane zmienne pomocnicze

@ Jako zmienne pomocnicze wykorzystano udziat bezrobotnych
zarejestrowanych w urzedach pracy do populacji w danej do-
menie oraz informacje czy dany podregion jest jednoczesnie
miastem na prawach powiatu.

@ W przypadku szacunkéw dla kwartatéw wykorzystano dodat-
kowo zmienng okre$lajaca kwartat, aby uwzgledni¢ addytywny
efekt sezonowosci.
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Ocena jakosci oszacowan - ujecie roczne

Tab. 1: Poréwnanie wzglednych btedéw szacunkdéw estymatora bezposredniego,
kalibracyjnego (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh) oraz posredniego
(model 1 i 2) dla wszystkich domen za lata 2010-2015 (w %)

Estymator Min Q1 Mediana Srednia Q3 Max N/A

Bezposredni 08 54 9.9 11.3 146 1129 10.0
Kalibracyjny 0.8 3.5 7.6 9.5 126 93.2 10.0
Model 1 0.4 0.9 1.3 35 6.8 15.8
Model 2 04 14 2.3 4.5 6.7 38.2
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Ocena jakosci oszacowan - ujecie roczne

Tab. 2: Poréwnanie wzglednych btedéw szacunkdéw estymatora bezposredniego,
kalibracyjnego (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh) oraz posredniego
(model 1 i 2) dla wszystkich domen za lata 2010-2015 wedtug charakterystyk
rynku pracy (w %)

Wskaznik Estymator Min Q1 Mediana Srednia Q3 Max N/A
Aktywni Bezposredni 2.0 7.2 9.4 10.1 12.6 415 2.0
Kalibracyjny 1.1 2.6 3.7 5.9 8.9 39.6 2.0
Model 1 0.5 0.8 1.0 1.0 1.1 1.7
Model 2 0.5 1.3 1.7 2.2 2.6 7.4
Bezrobotni Bezposredni 5.8 13.1 16.7 19.1 22.2 112.9 2.0
Kalibracyjny 4.4 11.2 14.7 17.3 20.3 90.0 2.0
Model 1 3.6 6.8 8.1 8.2 9.5 15.0
Model 2 2.9 6.6 8.3 9.3 10.7 27.7
Bierni Bezposredni 2.4 7.6 9.8 10.3 12.4 41.7
Kalibracyjny 13 4.0 6.1 6.8 8.7 39.4
Model 1 0.4 0.7 0.8 0.8 0.9 1.4
Model 2 0.4 0.8 0.9 11 13 4.1
Pracujacy Bezposredni 2.0 7.4 9.5 10.4 13.0 42.9
Kalibracyjny 1.2 2.9 4.1 6.4 9.5 40.9
Model 1 0.6 1.0 1.2 13 1.5 25
Model 2 0.6 1.5 2.0 2.6 3.0 8.4
Stopa Bezposredni 4.2 10.8 13.7 16.2 18.7 108.4 2.0
bezrobocia Kalibracyjny 4.3 10.7 13.8 16.2 18.6 93.2 2.0
Model 1 35 6.8 8.2 8.3 9.6 15.8
Model 2 2.9 6.5 8.2 9.4 10.4 38.2
Wsk. Bezposredni 0.8 23 3.2 4.4 5.0 21.6 2.0
zatrudnienia Kalibracyjny 0.8 23 33 4.4 5.0 211 2.0
del 1 0.6 1.0 1.2 1.3 1.5 25 2
]OO@ G U del 2 0.6 15 2.0 26 3.0 8.4 stat.gov.pl




Ocena jakosci oszacowan - ujecie kwartalne

Tab. 3: Poréwnanie wzglednych btedéw szacunkdéw estymatora bezposredniego,
kalibracyjnego (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh) oraz posredniego
(model 2 i model 3) dla wszystkich domen za kwartaty 2010-2015 (w %)

Estymator Min Q1 Mediana Srednia Q3 Max
Bezposredni  1.71 7.11 12.29 12.82 16.75 87.87

Kalibracyjny 1.63 3.49 4.60 8.44 13.40 85.28
Model 2 1.10 1.82 2.14 4.21 7.74 13.75
Model 3 0.83 1.44 1.73 3.57 6.6 13.18

]OO% . GUS stat.gov.pl



Ocena jakosci oszacowan - ujecie kwartalne

Tab. 4: Poréwnanie wzglednych btedéw szacunkdéw estymatora bezposredniego,
kalibracyjnego (dwukrokowa procedura typu B w wersji sinh) oraz posredniego
(model 2 i 3) dla wszystkich domen za lata 2010-2015 wedtug wskaznikéw (w

%)

I004%

Wskaznik Estymator Min Q1 Mediana Srednia Q3 Max
Aktywni Bezposredni 2.74 8.75 11.55 11.69 13.83 35.39
Kalibracyjny 1.63 2.83 3.40 3.54 4.05 9.01

Model 2 1.10 1.52 1.67 1.67 1.80 231

Model 3 0.83 1.21 1.35 1.36 1.49 2.30

Bezrobotni Bezposredni 8.26 16.23 19.42 20.78 23.77 87.87
Kalibracyjny 6.51 13.53 16.42 17.51 20.08 85.28

Model 2 4.65 7.78 8.80 8.77 9.71 13.40

Model 3 4.23 6.73 7.54 7.65 8.45 13.18

Bierni Bezposredni 3.33 8.50 11.33 11.48 13.62 32.01
Kalibracyjny 2.03 3.58 4.24 4.41 5.03 11.34

Model 2 1.35 1.92 2.10 2.09 2.26 2.96

Model 3 1.02 1.51 1.68 1.69 1.85 2.81

Pracujacy Bezposredni 2.89 8.85 11.70 11.84 14.03 35.58
Kalibracyjny 1.73 3.20 3.81 3.99 4.57 9.13

Model 2 1.20 1.79 1.97 1.98 2.16 291

Model 3 0.88 1.40 1.55 1.58 1.74 2.61

Stopa Bezposredni 6.33 13.26 16.08 17.23 19.83 86.41
bezrobocia Kalibracyjny 6.34 13.28 16.10 17.23 19.90 85.23
Model 2 4.39 7.68 8.79 8.75 9.72 13.75

Model 3 4.12 6.57 7.43 7.55 8.37 13.03

Wsk. Bezposredni 1.71 3.18 3.75 3.92 4.49 8.97
zatrudnienia Kalibracyjny 1.73 3.20 3.81 3.99 4.57 9.13
. G U S\l\ﬂodel 2 1.20 1.79 1.97 1.98 2.16 291
odel 3 0.88 1.40 1.55 1.58 1.74 2.61

stat.gov.pl




Poréwnanie oszacowan - ujecie kwartalne
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Podsumowanie

@ Zadowalajace wyniki oszacowan wybranych kategorii rynku pracy
dla estymatoréw kalibracyjnych bioragcych pod uwage poziom
podregiondw.

@ Na ogdt obserwowalny zysk na precyzji estymatoréw klasy SMO
w poréwnaniu z estymatorami kalibracyjnymi.

o W przypadku wdrozenia prezentowanej metody estymacji opar-
tej na modelach do praktyki badan realizowanych przez Gtéwny
Urzad Statystyczny nalezatoby zapewnié spdjnos¢ szacunkéw
posrednich z szacunkami bezposrednimi na wyzszym poziomie
agregacji przestrzennej (zasada benchmarkingu).
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